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INIP N7 Pourquoi cette initiation a I'usage des IAG ?

REGLEMENT DE SCOLARITE 2024-2025
4 TOULOUSE

?EE%%L%”EE I N P DE TOULOUSE INP

Adopté par la CFVU du 20 juin 2024

Toujours soucieux de répondre au mieux aux défis d’aujourd’hui et de demain,
Toulouse-INP a décidé de promouvoir un usage éthique et responsable des IA
génératives pour favoriser une culture de la responsabilité

Responsabilité de nos étudiants pour utiliser ces nouveaux outils, pour accroitre leur
expertise dans leurs apprentissages, tout en se préservant de leurs biais et travers

David Brunet, Septembre 2024
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INP N7 Politigue d’usage des |IAG de Toulouse-INP

TOULOUSE

IN [P Utilisation éthique et responsable des IAG

Responsabilité de nos étudiants pour utiliser ces nouveaux outils, pour accroitre leur expertise dans
leurs apprentissages, tout en se préservant de leurs biais et travers notamment en :

1. Respectant la vie privée d'autrui, la confidentialité des données personnelles, la propriété intellectuelle et les droits
de la personne ; (propriété intellectuelle et plagiat a 'ENSEEIHT)

2. Evitant de reproduire les biais de données d'apprentissage qui pourraient aboutir a la production de contenus
discriminants, sexistes et contraires aux valeurs morales portées par Toulouse-INP ;

3. Exercant leur pensée critique sur toutes les productions des IA génératives pour garder la maitrise de leurs propres
créations ;

4. Gardant a l'esprit que ces IA génératives ne sont que des outils parmi d'autres au service de la montée en
compétence et gu'un mauvais usage pourrait aboutir a une baisse de la qualité d'apprentissage ;

5. Intégrant au mieux le colit environnemental de ces solutions ;

6. Mentionnant le nom des IA génératives éventuellement utilisées.

David Brunet, Septembre 2024
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iNPN?  Objectifs pédagogiques

4 )

Etre capable de différentier intelligences humaines et artificielles

Etre capable de différentier le mode de fonctionnement du cerveau humain
de celui d’'une IA

Etre capable d’expliquer le fonctionnement des IA Génératives (IAG)

Avoir compris les biais, limites et risques des IAG

Etre capable d’optimiser ses apprentissages avec les IAG
Avoir un ordre d’idée du colt environnemental de I'usage de ces outils

David Brunet, Septembre 2024
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iNP N7 Plan

Définition de l'intelligence artificielle
Cerveau vs réseau de neurones
Humain vs I'lA

Création d’une IA Générative
Potentiel, biais et limites des IAG
Les IAG, pour quels types usages ?

BY NC SA

Quelques IAG pour les étudiants
Démystifier I'lA Cas pratiques Apprentissage de connaissances
Apprentissage de compétences

Cas particulier, Apprendre avec Comment notre cerveau apprend
les IAG les IAG ? Les IAG pour optimiser I'apprentissage
Colt environnemental

David Brunet, Septembre 2024



Définition et bases de
I'intelligence artificielle

David Brunet, Septembre 2024
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INP N7 De quoi parle-t-on ?

Intelligence Humaine

Programme informatique
Capable de réaliser des taches
qui exigeraient de l'intelligence
humaine

Imite le résultat de certains
comportements humains,
mais pas leurs réalisations

Adaptation au contexte (Piaget, 1953) e -
|

Capacité d’apprendre (Beckmann, 2006) Artificielle (IA)

Aptitude a créer du nouveau en démontrant une faculté de
sensibilité et d’adaptation au contexte socio-culturel et
'empathie sur le plan intra et inter-psychologique aux
différents acteurs (Romero, Lille et Patino, 2017)

IA faible

Est intimement liée au corps, aux émotions et aux sens Réalise une seule tiche

Intelligent = Curieux et capable de comprendre son Types d’IA IA forte

environnement au-dela de ce qu’on a appris, de chercher a Réaliserait toutes les taches
acquérir de nouvelles connaissances, de faire ses propres de I'intelligence humaine.
choix, d’avoir sa propre interprétation du monde Un mythe a ce jour

David Brunet, Septembre 2024
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INP N7 Bases de l'Intelligence Artificielle

October, 1050 Propose de créer un algorithme
qui s’inspire d’un cerveau d’enfant

MIND

A QUARTERLY REVIEW
oF

PSYCHOLOGY AND PHILOSOPHY

B ey AlD et de I'entrainer pour qu’il atteigne
| L — le niveau d’un cerveau d’adulte
B itk dkiins ot the masening. of the torms

' “® nd think ’. The definitions might be framed 80 as to
T as possible the normal use of the words, but this
dangerous. If the meaning of the words ‘ machine’

Jiare to be found by examining how they are commonly

ia shore iy ool O 4 vy C’est le concept de I'lA par
apprentissage automatique

| survey such as a Gallup poll. But this is

@ @@@ David Brunet, Septembre 2024
BY NC SA
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INP N7 Déemystifier I'intelligence artificielle

Cerveau vs réseau de neurones

David Brunet, Septembre 2024
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INP N7 Neurones biologiques et formels

, Traitement
Entrée .
du signal
Neurone
biologique

Sortie
|

’ Entrées Signaux chimiques et électriques

Synapses

. Intégre les signaux recus en

Fonctionnement g 5 . ¢ .
entrée (processus biochimique)

Dendrites

Potentiel d'action qui se propage

Sortie :
le long de I'axone

Nouvelles connexions au cours

Evolution .
du temps (plasticité cérébrale)

David Brunet, Septembre 2024
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INP N7 Neurones biologiques et formels

) Traitement Neurone biologique Neurone formel
Entrée A el Sortie

Valeurs numériques x;
pondérées par des poids w;

Neurone
blologlque

Entrées Signaux chimiques et électriques

[

Synapses
Integre les signaux regus en Calcule la somme pondérée

Fonctionnement , C . .
entrée (processus biochimique) desentréesf =Y, w; - x; + b

Dendrites

Poids du Neurone forme y Potentiel d'action qui se propage velewr ymeaie eu oz
neurone Warrenls., McCulloch and Sortie le lone de l'axone < PTOPABE e fonction de la fonction
Walter Pitts, 1943 g e vetian
. i Nouvelles connexions au cours Connexions fixes entre les
Evolution iy,
du temps (plasticité cérébrale) neurones

David Brunet, Septembre 2024
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INP N7 Difference d’apprentissage entre humain et |A

Cerveau humain Perceptron multicouche = réseau de neurones basique

Forward Propagation ou propagation de l'information

I _—
Avant apprentissage Apreés apprentissage

Boucle itérative

Geoffrey Hinton, 1986 input layer hidden layer 1 hidden layer 2 output layer
s == <
i Backward Propagation ou Rétropropagation
u message nerveux
Apprentissage : tout au long de la vie Apprentissage = Entrainement : une seule fois
Renforcement des connexions neuronales par Calcul des poids d’entrée de chaque neurone formel
activation répétée (backward propagation)

David Brunet, Septembre 2024
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Conception d’'un module d’'IA

Entrainer un modele d’IA nécessite

un data set et un algorithme

David Brunet, Septembre 2024



Conception d’'un module d’'IA

Entrainer un modele d’IA nécessite

un data set et un algorithme

et aussi des humains !

David Brunet, Septembre 2024
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INP N7 Déemystifier I'intelligence artificielle

Humain vs |IA

David Brunet, Septembre 2024
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INIP N7 Une intelligence artificielle sans intelligence

© Pixabay Briam Cute Image réalisée avec Adobe Firefly

Comprendre, réfléchir et analyser v X
Construire un savoir théorique et technique v

Posséder un systeme de valeurs et d’éthique v X
Ressentir et exprimer émotions et sentiments VAVA X
Imaginer sa propre représentation du monde v X
Etre capable de métacognition v X
Adopter une démarche réflexive sur ses apprentissages v X
Manipuler des données v VAV

Logos : capacité par le langage a donner du sens au réel, et non uniquement a calculer des données

Anthropomorphisation de la relation avec la technologie = agir comme si elle était humaine

David Brunet, Septembre 2024
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4 TOULOUSE

INP N7 Cas particulier, les |A Genératives

Création d’une |IA Générative (IAG)
Potentiel, biais et limites
Les IAG, pour quels usages ?

Image réalisée par I'|A générative Adobe Firefly

@96)@@ David Brunet, Septembre 2024
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Déefinition IA Genérative (IAG)

|A qui produit des données de méme nature que

Y/ . ? 7 .
SCOLUEIBUCALERS  celles des données d’entrainement

David Brunet, Septembre 2024
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INP N7 Création d’'un module d’IA

Données

Algorithme

BY NC SA

Préparation des données
(Vectorisation et étiquetage éventuel)

Problématique
humaine a résoudre

Collecte des données Séparation des données
Venant de plusieurs sources 80% entrainement et 20% test

Exploration des données
L'humain détermine les caractéristiques

o )

Choix de l'algorithme Machine learning (ML)

Simple (ML) ou complexe (DL) (Apprentissage automatique)

@ ©

Entrainement du modele
Calcul des poids w; de chaque neurone

Deep Learning (DL)
(Apprentissage profond)

0

L'algorithme traite automatiquement

les caractéristiques des données
Modele prét a
étre utilisé

Evaluation pertinence du modele
A partir des données de Test

David Brunet, Septembre 2024
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INP N/

Exemple d’IA Générative, les agents conversationnels

Chat GPT

o

perplexity

LE CHAT
MISTRAL

©loce

BY NC SA

Agent conversationnel = IAG qui produit du texte crédible

’ & ?
C'est quoi : Algorithme de traitement automatique du langage naturel

Pré-entrainement non supervisé = sans intervention humaine

Sur les données d’Internet

A==l Déduit les structures linguistiques, sémantiques, syntaxiques et les
modeles de co-occurrence

Entrainement final supervisé = ’humain contréle et enrichit les réponses

Comment Ca Calcule la probabilité de 'enchainement des mots en utilisant le contexte
marche ? précédent

David Brunet, Septembre 2024
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INP N/ Exemple d’|A Générative, les agents conversationnels

Comprendre n’est pas calculer des probabilités

Raisonner n’est pas déduire des structures linguistiques

Etre intelligent est hors de porté d’un algorithme

David Brunet, Septembre 2024
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INP N7 Exemple d’IA Générative, les agents conversationnels

Humains PenSée Crlthue
Apprentissages
Données = .,

Collaboration

Chat GPT

Compréhension
Limites Raisonnement |

résolution Résolution
code créative de problémes

Référentiel de valeurs n‘ T K. ,‘
". k. 5 * I
rplexit el
pe p e y RGPD (LE Pefnsée
. . , # informatique
Ethique Droits d’auteur
1 Impacts sociétaux
Romero, M. (2017). Les compétences pour
‘ ey 2 . Va ey le XXle siecle. Usages créatifs du numérique
LE CHAT Nécessité de déevelopper ung pensée critique pour 'apprentissage au XXle siécle, 15-28,
Compétences du 21°™e sjecl
MISTRAL P SIS

@ @@@ David Brunet, Septembre 2024
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https://www.researchgate.net/profile/Margarida_ROMERO/publication/323174769_Les_competences_pour_le_XXI_e_siecle/links/5a84325a0f7e9bda86a77677/Les-competences-pour-le-XXI-e-siecle.pdf
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INP N/

Utilisateur

|A Générative, alliance d’un Chatbot et d'un LLM

Chatbot = interface

<4 Copilot  @pchatcpr

Programme informatique

Gere les interactions entre 'utilisateur
etle LLM

David Brunet, Septembre 2024

LLM (Large Model Langage)
@ GPT-4

Basé sur le Deep Learning

Nécessite de grandes quantités de
données et de puissance de calcul

La qualité des réponses dépend entre
autres des données d’entrainement

Entrainement et utilisation a fort
colt environemental
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INP N7 |A Generative, alliance d’un Chatbot et d'un LLM

LLM (Large Model Langage)
@ GPT-4

Chatbot = interface

<4 Copilot  @pchatcpr

Utilisateur

Prétraitement o
Convertit la question en format Transrpission de la L, . ;
compréhensible pour le LLM requéte au LLM Géneration de la réponse
(vecteur) Calcule la probabilité que
Ajoute le contexte de |la conversation les mots s’enchainent pour

produire du texte crédible

B Possibilité de biais et d’erreurs

<
e Post-traitement .
Transmission de la Transmission de la

réponse enrichie | Aluste la reponse en fonction du réponse brute
contexte

Reformate la réponse en fonction de
la demande utilisateur

@96)@@ David Brunet, Septembre 2024
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INP N7 Cas particulier, les |A Genératives

Le raisonnement avec

une |A géneérative

David Brunet, Septembre 2024
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INP N/ Le raisonnement avec une |A générative

@ chat GPT-3.5

Bob est dans le salon.

Il marche vers la cuisine, en portant une tasse. ‘ Probléme de déd UCtIOn

[l met une balle dans la tasse et porte la tasse jusqu'a la chambre.

[l retourne la tasse, puis marche vers le jardin.
Il pose la tasse dans le jardin, puis marche vers le garage.

Ou est la balle 7

David Brunet, Septembre 2024
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4 TOULOUSE

INP N/
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Le raisonnement avec une |A générative

@ chat GPT-3.5

Bob est dans le salon.

[l marche vers la cuisine, en portant une tasse.

[l met une balle dans la tasse et porte la tasse jusqu'a la chambre.
[l retourne la tasse, puis marche vers le jardin.

Il pose la tasse dans le jardin, puis marche vers le garage.

Ou est la balle 7

© La balle est dans la tasse, qui est maintenant dans le jardin. l’

La balle est dans la
chambre

David Brunet, Septembre 2024
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INP N/ Le raisonnement avec une |A générative

@ chat GPT-3.5 @ chat GPT-3.5

&) Bien sir ! Pour déterminer ou se trouve la balle a la fin de la sequence d'actions de 6. Il pose la tasse dans le jardin.

Bob, analysons chaque etape :
e Dans le jardin, Bob pose la tasse.
1. Bob est dans le salon.

7. Il marche vers le garage.
e Au départ, Bob se trouve dans le salon.

. e Enfin, Bob se rend vers le garage.
2. Il marche vers la cuisine, en portant une tasse.

, - Maintenant, pour déterminer ou se trouve la balle a la fin de ces actions, revenons
e Bob se déplace vers la cuisine tout en tenant une tasse.

a |'étape 3 : Bob a mis une balle dans la tasse dans la cuisine. A aucun moment |
3. Il met une balle dans la tasse et porte la tasse jusqu'a la chambre. n'est mentionné qu'il a retiré la balle de la tasse par la suite. Dong, a la fin de la

o o sequence, la balle est toujours dans la tasse, et la derniere fois que la tasse est
e Dans la cuisine, Bob place une balle dans |a tasse. Ensuite, il transporte la ] o
. . mentionnee, c'est lorsqu'elle est posée dans le jardin.
tasse jusqu'a la chambre.

Donc, la balle est dans la tasse dans le jardin a la fin de toutes ces actions.

4. |l retourne la tasse.

e Arrivé dans la chambre, Bob retourne la tasse.

5. Il marche vers le jardin. @ Chat GPT'3.5 . tréS Ilmlté en dédUCtIOn

* Bob se dirige ensuite vers le jardin.

@ David Brunet, Septembre 2024 29
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INP N7 Le raisonnement avec une |A générative

A\ Claude 2 A\ Claude 2

D'apreés le texte fourni, Bob se déplace a travers différentes piéces de la maison en o ,
transportant une balle et une tasse. Voici le récapitulatif de ses actions :

1. Bob est initialement dans le salon. ) A o ) o ) ) ] ) _
Bien stir, voici le raisonnement détaillé pour déterminer ot se trouve la balle a la fin de la

2. Il se dirige vers la cuisine en portant une tasse séquence d'actions décrites :

soibule Al B e b s s s 1. Bob commence dans le salon avec une tasse (mais pas de balle mentionnée).

4. Il retourne la tasse, puis marche vers le jardin.

2.I1va ala cuisine et met une balle dans la tasse. ‘
5.11 pose la tasse dans le jardin, puis marche vers le garage. ) . l
b ’ : P B 3. Il porte alors la tasse avec la balle dedans jusqu'a la chambre.

La derniére ligne demande : "Ot1 est la balle ?". Selon les informations données, 1a balle a . T T T T R T
4, Arrivé a la chambre, il "retourne la tasse". Cela signifie qu'il vide le contenu de 1a

été mise dans la tasse, et la tasse a été posée dans le jardin. !
tasse, en l'occurrence la balle, dans la chambre.
14 b

Par conséquent, 1a réponse a la question "Otu est la balle ?" est : dans le jardin.

5. Bob quitte ensuite la chambre, laissant 1a balle derriére, et se dirige vers le jardin.
£ Copy © Retry QR
6. Dans le jardin, il "pose la tasse". Comme la tasse est maintenant vide, cela n'a aucun

impact sur I'emplacement de la balle.

7. Enfin, Bob se rend au garage, sans la tasse ni la balle.

Technigue de prompting :

Dong, la derniére fois que la balle est explicitement mentionneée, c'est lorsque Bob la vide
de la tasse dans la chambre a 1'étape 4. Aucune autre action n'est décrite pour déplacer la

Demander (ou donner) les étapes [—.
d ura i sonnemen t Par conséquent, on peut logiquement déduire que la balle est restée dans la chambre

aprés y avoir été déposée a 'étape 4.

David Brunet, Septembre 2024
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INP N/ Le raisonnement avec une |A générative

® chat GPT-40 Implémentation du raisonnement dans un LLM

(Ex : GPT-40)

Bob est dans le salon.

Il marche vers la cuisine, en portant une tasse. NLEP (Natural Language to ExeCUtable Programs)
Il met une balle dans la tasse et porte la tasse jusqu’a la chambre. Génére un programme eXécuta bles éta pe par éta pe
Il retourne la tasse, puis marche vers le jardin. Pas de raisonnement Complexe

Il pose la tasse dans le jardin, puis marche vers le garage.

Qu est la balle ?

Précision Accrue
« Surpasse les méthodes traditionnelles de 30 % »
@ La balle est dans la chambre. l

Chat GPT-40 Les LLM restent limités
Saut qualitatif important pour le raisonnement et les taches complexes

@ @@@ David Brunet, Septembre 2024
— BY NC SA



4 TOULOUSE

INP N7 Le raisonnement avec une |A générative

IA vs intelligence humaine : pourquoi I'IA ne pense pas comme nous ?

Article de Par Morgane Soulier*« 11 h» @ 3 min de lecture OpenAl vient de dévoiler o1-preview et o1-mini, deux nouvelles versions
Morgane Soulier, consultante, conférenciére, experte 1A générative pour 'nstitut EuroplA surpassant leur predécesseur, GPT-40, dans des domaines comme la
rogrammation compétitive, les mathématiques avancées et le raisonnement
13 septembre 2024 prograr P 9
scientifique.

Analyse de données rapide et précise

Les nouveaux modeles d'OpenAl illustrent bien cette différence. Leurs
améliorations dans le domaine du raisonnement et des mathématiques ne
signifient pas que I'lA est devenue « plus intelligente » au sens humain du
terme, mais qu'elle est meilleure pour exécuter des taches spécifiques, comme
résoudre des problemes complexes ou écrire du code. La ou un humain
mettrait des heures a déchiffrer une équation ou un probleme

informatique, ChatGPT le fait en une fraction de seconde.

L 1Avs intelligence humaine : pourquoi I'lA ne pense pas comme nous ?

@ OO David Brunet, Septembre 2024 32
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INP N/

Pour aller plus loin ...

LA CONFERENCE
IA & EDUCATION

PEDAGOGIE

IA et EDUCATION

Class’'Code

FRANCE
UNIVERSITE
® NUMERIQUE

Se former en liberté

'intelligence artificielle
n’existe pas, par Luc Julia

L'intelligence artificielle

avec intelligence

Evolution des métiers a

I’heure des IAG

Les IAG pourraient provoquer

un déclin cognitif

LAURENT

BIBARD

NICOLAS

SABOURET

L'intelligence
artificielle n’est
pas une question
technologique

Echanges entre le philosophe
et I'informaticien

B 'aube

Apercu
Disponible sur

ScholarVox

David Brunet, Septembre 2024

Comment fonctionnent les
modeéles de langage ?

flowers =; 7 vidéos

Chat GPT expliqué en 5 min
Lire les vidéos de I'INRIA

IREDIC

Institut de Recherche et d'Etudes en
Droit de I'Information et de la
Culture

Replika : Un compagnon virtuel
exemplifiant les dérives de
I'intelligence artificielle

Lire l'article



https://www.youtube.com/watch?v=yuDBSbng_8o
https://pixees.fr/classcode-v2/iai/
https://www.fun-mooc.fr/fr/cours/lintelligence-artificielle-pour-tous/
https://www.ladn.eu/tech-a-suivre/les-ia-generatives-ne-sont-pas-une-bonne-solution-pour-developper-le-sens-critique-la-creativite-la-connaissance-chez-les-eleves/
https://editionsdelaube.fr/catalogue_de_livres/lintelligence-artificielle-nest-pas-une-question-technologique/
univ-scholarvox-com.gorgone.univ-toulouse.fr/reader/docid/88942241/page/1?searchterm=l'intelligence artificielle n'est pas une question technologique
https://iredic.fr/2022/01/31/replika-un-compagnon-virtuel-exemplifiant-les-derives-de-lintelligence-artificielle/
https://www.youtube.com/watch?v=K8gOvC8gvB4&list=PL9T8000j7sJBsz7eY1ErIhrBlOzIDK1W-

L'IA générative,

pour quels usages ?

David Brunet, Septembre 2024



4 TOULOUSE

INPN?  Pour un usage responsable et transparent des IAG

Complémentarité capacitante pour ’lhomme

Préconisé par

4 TOULOUSE

INP

@ @ e bl TSAGE ACTID
Généreé par

I'intelligence artificielle IJSI“;].‘: l’[‘SSll“
AIA N IA Non-recours a

eters, 2023 (VSO S YOSO R— OO I'intelligence artificielle

Logos pour une utilisation transparente de l'intelligence artificielle
© 2023 by Martine Peters is licensed under CC BY-NC-SA 4.0
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https://mpeters.uqo.ca/utilisation-transparente-de-lintelligence-artificielle/
https://mpeters.uqo.ca/
http://creativecommons.org/licenses/by-nc-sa/4.0/?ref=chooser-v1
https://www.enseignementsup-recherche.gouv.fr/fr/rapport-de-cedric-villani-donner-un-sens-l-intelligence-artificielle-ia-49194

4 TOULOUSE

INP N7 Pourgquoi privilégier un usage actif ?

®

NIA
Peters, 2023

N |A Non-recours a

l'intelligence artificielle

Humain seul

@10l

BY NC SA

GIA
Peters, 2023 @m

GIA Généré par
I'intelligence artificielle

Usage passif

L’humain perd le contréle

L'IA prend le dessus sur la
réflexion et la production

Productions de contenu de
gualité moyenne et contenant
potentiellement des erreurs

Inspiré de © 2023 by Martine Peters

David Brunet, Septembre 2024

/ (@]

Peters, 2023

Aidé de l'intelligence
AlA artificielle

Usage actif = humain augmenté

IA = outil

L’humain garde la maitrise sur la
réflexion et la production

Productivité
Assistant personnel

36
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INP N7 Apprendre avec les IAG ?

Comment notre cerveau apprend
Les IAG pour optimiser I'apprentissage
Colt environnemental

David Brunet, Septembre 2024
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INP N7 Les IAG pour optimiser ['apprentissage

Compatible usage actif

L'étudiant réalise le travail

Apprendre

.. o _ _ Effort fourni par I'étudiant
Génere des modifications biologiques dans le

cerveau

l Acte d’apprentissage pour I'étudiant

Consomme de I'énergie = fatigue = Effort

Pour des connaissances durables
Connexions neuronales permanentes

Pas d ‘effort de la part de I'étudiant

Pas d’apprentissage pour I'étudiant

Seul un usage régulier des connaissances et compétences

au travers d’activités variées permet un apprentissage qualitatif et durable

@ @@@ David Brunet, Septembre 2024
BY NC SA




Les IAG pour optimiser ['apprentissage

Meilleur apprentissage

Crédo de |'étudiant . :
pour un effort identique

Faire un minimum d’effort
pour un résultat maximal

Usage ) l‘

actif
AlA

Goee

Aidé de l'intelligence artificielle
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INP N7/ Questions a se poser impérativement apres l'usage d’une IAG

Pour un usage actif

Le résultat est-il totalement juste ? Partiellement ?

il y a-t-il des biais ? Des violations de droit d'auteurs ? Du plagiat ?
Toutes les consignes ont elles été appliquées ?
Qu'ai-je appris ?

Mon usage de I'lAG a-t-il été passif ou actif ?

David Brunet, Septembre 2024



Exemples d’'usages des IAG pour I'enseighement

Quel est le colt environnemental ?
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INP N7 Estimation du colt environnemental d’'un LLM

CoUt environnemental estimé de Chat GPT-3 (CO,) et Bloom (eau)

Emissions de CO, (consommation électrique) Consommation d’eau
. Environ 500 tonnes d’équivalent CO, Environ 700 000 | d’eau
Entrainement Ou 200 allers-retours Paris New York 1/3 de piscine olympique

100 000 m3 d’eau par an
1/500 de la consommation d’eau annuelle
de Toulouse

Environ 85 000 tonnes d’équivalent CO, par an
Ou 34 000 allers-retours Paris New York

En 2027, toute I'industrie de I'lA pourrait consommer autant d’électricité que les Pays-Bas

Carbon Emissions and Large Neural Network Training, David Patterson & al, 2024
Anne-Laure Ligozat (I'Ecole Nationale Supérieure d'Informatique pour l'Industrie et l'Entreprise ), Journal of Machine Learning Research
Université de Californie (Riverside) et Texas (Arlington)

@@@ David Brunet, Septembre 2024 42

BY NC SA




4 TOULOUSE

INP

N7 Enseignants, etudiants, que pouvons-nous faire ?

0

Wh per request

13|_~,__

Google search

Simple recherche Google

ChatGPT

Al-powered Google search Al-powered Google search
(New State Research) (SemlAnalysls)

______________________________________________________|
Recherche Google boostée a I'lA

Consommation d’énergie estimée par requéte pour divers systémes alimentés par I'l|A comparée a celle d’'une recherche Google standard. © Alex de Vries

David Brunet, Septembre 2024

Une requéte Chat GPT
consomme 10 fois plus
d’électricité

Une requéte Google boostée a
I"IA consomme entre 20 et 30
fois plus d’électricité

Réserver I'lAG uniguement aux
taches indispensables

Q020



Exemples d’outils d’'[AG pour les etudiants

Exemples d’outils d’IAG
pour les étudiants

David Brunet, Septembre 2024
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INP N/

Exemples d’outils d’'[AG pour les etudiants

Se former

Perplexity

R perplexity 1«
Nouveau fild.. Ctr1 T
Ou le savoir commence
©, Accueil
& Découvrir
Interroger sur quelque chose...
@ Bibliotheque
résoud I'exo suivant :... = Focalisation (@ Attacher @® Pro
& Web iii Académique & Maths
Rechercher sur I'ensemble  Rechercher des articles
de l'internet académiques publiés
# Rédaction © Vidéo +b Réseaux sociaux
Essayer Pro Générer du texte ou du Découvrez et regardez des  Rechercher des
Passez & la version chat sans rechercher sur vidéos discussions et des
supérieure pour le le web opinions
téléchargement d'images,
une |A plus intelligente, et
plus encore Pro Search.
A En savoir plus
iPN? ipn7 @

BY NC SA

David B

runet, Septembre 2024



https://www.youtube.com/watch?v=dnmcZ1KIhUU

4 TOULOUSE

INP N7 Recherches académiques boostées a I'lA

Recherche

consensus

Ask a question, get conclusions from research papers

Consensus — Un moteur de recherche IA
pour les articles de recherche
https://consensus.app/

G .

Chat GPT Consensus
@ M +1

Ask the research, chat directly with the world's scientific literature.
Search references, get simple explanations, write articles backed by
academic papers.

Is sauna good Draft a blog on Write the Does fish oil
for heart health? science-backed introduction of a improve mood?
benefits of... paper on the effec... Only use human...

@ Message Consensus

https://chatgpt.com/g/g-bo0OFiWLY7-consensus

IEI I-.IEI

David Brunet, Septembre 2024



https://consensus.app/?home=true
https://chatgpt.com/g/g-bo0FiWLY7-consensus

Exemples d’'usages des IAG pour les etudiants

Comment interagir avec une IAG
conversationnelle

David Brunet, Septembre 2024



4 TOULOUSE

INP N7 Assistants personnels pour I'enseignement

Persona
étudiants

Enseignant d'anglais au secondaire Enseignant d'éthique et culture Enseignant de chimie au secondaire Enseignant de francais au secondaire
Enseignant d'anglais pour les éléves du religieuse au secondaire Enseignant de chimie pour les éléves du Enseignant de francais pour les éléves du
secondaire au Québec, capable d'adapter ses Enseignant d'éthique et culture religieuse au secondaire au Québec, adapté a tous les secondaire au Québec, adapté a tous les
lecons, adapté a tous les niveaux (de Québec, spécialisé dans I'adaptation niveaux (de secondaire 1 a 5). niveaux (de secondaire 1 a 5).

secondaire 14 5). pédagogique, adapté a tous les niveaux (de

secondaire 1 a 5).

Persona
pedagogie

ll'il

Enseignant de saenc.e physique au Enseignant en fmance. personnelle au Enseignant en musique au secondaire Enseignant de mathématiques au
secondaire secondaire Enseignant en musique au secondaire au sEcendaine
Ce persona est un enseignant de sciences Educateur en finance personnelle spécialisé Québec, adapté a tous les niveaux (de ; T £
: > : i e : : secondaire 1 4 5). Enseignant de mathématiques pour les éléves
physiques au secondaire au Québec, spécialisé pour les étudiants du secondaire au Québec, . : 25
. : T & S : ; i du secondaire au Québec, adapté a tous les
dans I'adaptation aux différents niveaux de adapté a tous les niveaux (de secondaire 1 a 2 p 3
. s . niveaux (de secondaire 1 & 5).
compétence des éléves, adapté a tous les 5).

niveaux (de secondaire 1 a 5).

https://prompt.memora.solutions/persona-eleves

David Brunet, Septembre 2024



https://prompt.memora.solutions/persona-eleves

Exemples d’'usages des IAG pour les etudiants

Apprentissage de connaissances
dopé a I'lAG

David Brunet, Septembre 2024



INP N7 Documents utiles sur Moodle

Accueil Mes cours Administration du site

Direction des études de I'N7 Ftudiants / Année universitaire 2024/2025

Initiation aux lA Génératives (I1AG)

Cours Participants Notes Banque de questions Compétences Plus

https://moodle-n7.inp-toulouse.fr/course/view.php?id=3186#section-2

[ 5835 )
E : Ot

David Brunet, Septembre 2024



https://moodle-n7.inp-toulouse.fr/course/view.php?id=3186#section-2

IAG utilsées

@ https://chatgpt.com/

Chat GPT

[EH] https://www.perplexity.ai/

perplexity

i
h https://chat.mistral.ai/chat

LE CHAT
MISTRAL
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https://chatgpt.com/g/g-bo0FiWLY7-consensus
https://www.perplexity.ai/
https://chat.mistral.ai/chat

Pour aller plus loin

Des questions ?
Envie de creuser le sujet ?

david.brunet@toulouse-inp.fr

Merci de votre attention

David Brunet, Septembre 2024


mailto:david.brunet@toulouse-inp.fr

